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1 Work

FTLE论⽂已经统⼀了各种概念的名称，正在写Case Study。 同时参考Github上的
列表看GAN相关的论⽂https://github.com/hindupuravinash/the-gan-zoo/blob/master/
gans.tsv，GAN的应⽤已经从原始的图⽚⽣成转变为图⽚的风格转移、图⽚分辨率提
升、⽂字转图⽚等，有部分⼯作将GAN应⽤到⽂字填空、语⾳合成和字体转换等。

1.1 ⼯作进度

Table 1: ⼯作进度

项⽬ 进度 截⽌时间
图布局⽅法扩展 代码重构基本完成 6.30

降维 下周开始加⼊层次⽅法 5.30
FTLE 正在撰写案例分析 5.23
专利 完成撰写，等待律师回复

2 Paper Reading

2.1 A Novel Approach to Artistic Textual Visualization via GAN

利⽤GAN-ATV从诗歌数据集转换为绘画数据集。（图1）

2.2 AttnGAN: Fine-Grained Text to Image Generation with Attentional
Generative Adversarial Network

从⽂本转换为图⽚，根据⽂字描述的内容优化图⽚的局部区域，可以得到更加贴近⽂
字描述的图⽚。（图2）
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Figure 1: GAN-ATV

Figure 2: AttnGAN
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2.3 Chinese Typeface Transformation with Hierarchical Adversarial Net-
work

使⽤GAN做中⽂字体之间的转换。（图3）

Figure 3: HAN

2.4 Context-Aware Generative Adversarial Privacy

使⽤GAN做表格数据隐私保护的问题，GAN模拟了数据保护和隐私嗅探两者之间的冲
突，经过训练可以使得数据保护的能⼒⼤幅度提⾼。

2.5 Controllable Generative Adversarial Network

通过在ControlGAN中提供⼀个特殊的属性向量，我们可以通过属性向量改变图⽚的内
容。（图4）

2.6 Crossing Generative Adversarial Networks for Cross-View Person Re-
identification

为了处理多个监控视频中⼈的重定位问题，⽂章采⽤两个VAE和GAN学习同⼀个⼈的
不同位置的图⽚，从⽽学习得到重定位的能⼒。
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Figure 4: ControlGAN

2.7 DEFENSE-GAN: PROTECTING CLASSIFIERS AGAINST ADVER-
SARIAL ATTACKS USING GENERATIVE MODELS

当前的神经⽹络尽管有很想的分辨能⼒，但是对于特殊处理过的照⽚（只需要少量
修改）就可以欺骗分类器。因此⽂章提出了DEFENSE-GAN⽤于分类图⽚是否经过修
改。

2.8 Fisher GAN

Fisher GAN讨论了GAN模型训练困难的问题，他们基于Integral Probability Metric统⼀
了以往的损失韩式，然后采⽤了新的损失函数Chi-squared distance是的GAN的训练更
加稳定⾼效。

2.9 Global and Local Consistent Age Generative Adversarial Networks

以往的GAN⽹络总只有⼀个⽹络来⽣成图⽚，即捕捉所有信息。本⽂采⽤了多个⽹络
捕捉额头、眼睛、嘴巴等信息来更加准确地推测年龄。（图5）

Figure 5: 多个⽹络捕捉额头、眼睛、嘴巴等信息来更加准确地推测年龄

4



2.10 High-Resolution Image Synthesis and SemanticManipulationwith Con-
ditional GANs

⽂章采⽤双层GAN来⽣成⾼分辨率的合成图⽚，⽬前GAN⽹络是⽣成⾼分辨率图⽚的
主要⽅法。（图6）

Figure 6
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